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Ozet

Tasarim zihindeki imgenin bir sonug {iriiniine doniistiiriilmesidir. Isverenin ve
tasarlayicinin zihninde bu iiriine dair birer imge bulunur. Isveren bu imgeyi tammlamak
icin siklikla sozciiklerden faydalanir. Tasarimceiysa sozciiklerle ifade edilen istekleri,
talepleri ve ihtiyaglari anlayarak bu iki imgeyi olabildigince birbirine yakinlagtirir.
Estetik, islevsellik, ergonomi ve uygulanabilirlik gibi filtrelerden yararlanan tasarime,
tasarim imgesini maddesel boyuta tagir. Siirecte faydalanilabilecek arag ve yontemlerden
biri de iiretken yapay zekddir. Caligmanin amaci goriintiiden goriintiiye doniisim
saglayan araglarin mekan gorsellestirmesine olasi katkilarini sorgulamak ve farkli iiretken
yapay zeka yaklagimlarin yer aldig1 bir akig semasi gelistirmektir. Mekan incelemeleri ve
sema lretiminde tasarlama eylemine benzer bicimde mekanin sozciiklerle tasvirlendigi
edebiyat alanindan faydalamlmistir. Thsan Oktay Anar’in Puslu Kitalar Atlasi eserinde
betimlenen bir mekanin modelinden yararlanilmistir. Arastirma karma yontemdedir.
Calismada nicel aragtirma yontemlerinden tarama, nitel arastirma yontemlerinden igerik
analizi kullanilmigtir. Tarama araciligtyla veri tabanlart ve arama motorlar taranmis,
olgiit orneklemesiyle incelenecek modeller belirlenerek galigmanin kapsami ¢izilmistir.
Ciktilar ve model araytizleri igerik analizine tabi tutulmustur. Kaynak gorseller ile sonug
ciktilar1 arasinda geometrik tutarsizliklar bulgulanmistir. Sonu¢ olarak model
araylizlerinde tasarimcilara bir¢ok olanak sunulmasina karsin modellerin mekan
gorsellestirmesi icin heniiz yeterli olmadigi goriilmiistiir. Calismanin {iretken yaklagimin
tasarlama eylemindeki konumu ve faydalarina dair siiregelen tartismalara katkida
bulunacag: diigiiniilmektedir.

Anahtar Kelimeler: Edebiyat ve mekan, Uretken yapay zeka, Goériintiiden-gériintiiye
tiretim, Metin destekli goriintii sentezi

Abstract

Design is the transformation of an image in the mind into a final product. The client and
the designer each have an image of this product. Clients often use words to describe this
image. The designer understands the wishes, demands, and needs expressed in words and
brings these images as close as possible. Through aesthetics, functionality, ergonomics,
and feasibility filters, s/he transforms the image into physical form. In this process, many
tools can be used. Generative Al is one. The study aims to explore the possible
contributions of image-to-image transformation to the visualization of space and develop
a flowchart in which different generative Al approaches participate. For spatial review
and schema production, the area of literature where words represent space was used. A
space model that is depicted in Thsan Oktay Anar’s The Atlas of Misty Continents has
been used. A mixed methodology is used in the study. Databases and search engines were
scanned using quantitative methods, and the scope of the study was drawn by determining
the models to be studied through criterion sampling. Content analysis was used to
examine the outputs and models. Geometric inconsistencies were found between the
source images and the final outputs. As a result, it was seen that although many
possibilities were offered to designers in the model interfaces, the models were not yet
sufficient for space visualization. The study will contribute to ongoing discussions about
the position and benefits of generative Al in design.

Keywords: Literature and space, Generative Al, Image-to-image generation, Text guided
image synthesis
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Extended Abstract

Introduction: From the past to the present, there is a connection between literature and space. “Events, experience, and
story in literary works are constantly discussed via space and are dependent on space” (Abdula & Aygen, 2022: 407).
Language exists at the interface of spatial design and literature. These areas, which maintain their existence using different
terminologies, convey feelings and thoughts through space. They create a spatial image in people’s minds through written
expressions (Serin Giiner & Gokmen, 2020: 1724). An image, which is often used instead of the word picture, is a mental
representation of any object, event, or place. The image, created intuitively and fed by data such as context and
environment during the design process, is abstract. It is embodied by the chosen methods of representation. A prompt can
be used for this (Yildinm & Kavut, 2024: 189-190). Prompt uses generative design, a subbranch of artificial intelligence.
It transforms images into visual representations with text input. It is a newer approach than sketching, modeling, and
rendering. Another use of generative design is image-to-image transformation. Visuals, sketches, and 2D images of
modeled spaces are used as input. Render-quality images can be obtained as output. There are many studies in the
literature (Enjellina et al., 2023; Radhakrishnan, 2023; Hoser & Kdymen, 2023; Hegazy & Saleh, 2023; Atalay, 2023)
that examine space specific text-to-image tools from different perspectives. Examining image-to-image transformation
and drawing attention to its contributions, benefits, difficulties, and shortcomings is the research’s original contribution.
The motivation is the potential to work with prompts in the project that layout decisions are completed/modeled.

Purpose and scope: The study aims to examine the image of the design in terms of space. The aim is to question the
possible benefits of different generative design approaches to the expression process and to develop a flow chart in which
these approaches take part in the process as actors. In this regard, “What are the usage possibilities, potential benefits,
difficulties, and shortcomings, if any, of generative artificial intelligence tools for interior architecture that provide image-
to-image [img2img] transformation?” and “What possibilities do different uses of generative Al [text-to-image, audio,
video, model] provide for multi-sensory presentation of space?” research questions have been put forward. In the
production of diagrams, the field of literature, where space is described with words, like the act of designing, was used.
A 3D digital model of a space depicted in Thsan Oktay Anar’s work The Atlas of Misty Continents was used.

Method: The research used a mixed methods approach. Databases and search engines were scanned through quantitative
scanning methods, and the scope of the study was drawn by determining the generative design models to be examined
through criterion sampling. Outputs and interfaces were subjected to content analysis. Evaluation criteria and keywords
were determined in light of the literature. The study is limited to web-based tools. Different search engines, such as
Google Chrome and Microsoft Edge, and databases indexing academic publications, such as Google Scholar and WQOS,
were scanned with keywords. The interfaces of the accessed models were experienced on their official websites, and their
compliance with the criteria was questioned. Models that did not meet the criteria were excluded. The study’s boundaries
were drawn by accessing the adequate sample due to the search-parsing process in databases and search engines. The
Atlas of Misty Continents, which stands out with the imaginative value of its depictions of space was used in the study.
One of the spaces depicted in the work was chosen, and the image of space created in the mind was modeled with a 3D
drawing model. 2D printouts were created without material and texture. Negative and positive prompts were determined
in line with the literature. Experiments on variant production were conducted in applications that use space images.

Findings and conclusion: In the study, the models are named with Roman numerals: mnml.ai (l), visoid (1), maket.ai
(111), promeai (1V), visualizee.ai (V), architectrender (\V1), airender.studio (VII), getimg.ai (V1II), archivinci (IX), and
lookx.ai (X). Some models allow for the upload of an additional image as a style reference (IV, X), while others allow
for the entry of a color reference (V). There are image processing modes in the models. The precise mode allows minor
changes to the main image geometry and is recommended for rendering. The balanced mode is another option. When
performing redesign actions, the creative mode is used (I, IX). The seed value, which produces new image variations with
different numbers, can be entered manually or randomized (I, VI, VII, X, X). When examining the visual outputs, it was
observed that geometric consistency was predominantly maintained. However, some visual outputs (I11, VI, 1X) differ
geometrically from the input and have a weak connection with the subject (I, 1X). When using models to create
animations from images, it has been observed that fast movements can cause depth distortion in the video. It has been
discovered that image-music conversion models use the selected visual output to generate text prompts in the interfaces,
which then carry out the conversion. No significant results were obtained in image-model conversion. A flowchart was
created to explore various display and presentation options for productivity tools. The study reveals a new type of
relationship/connection that can be established between the disciplines of literature and design through technology. The
research aims to systematize the design process in an environment where design actors and their boundaries are
questioned. To further explore the subject, conducting theoretical inquiries from the perspective of different design
disciplines is recommended. An inverse relationship between geometric consistency and creativity has been observed. It
is believed that resolving the generative approach can extend beyond conceptual design and reduce the feedback loops
between the designer and the subject.

Keywords: Literature and space, Generative Al, Image-to-image generation, Text guided image synthesis
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GIRIS
Bu diinyada insanlarin korktugu tek sey 6grenmekti. Actyl, susuzlugu agligi ve iiziintiiyli 6grenmek onlarin uykularim kagirtyor, bu
yilizden daha rahat doseklere, daha leziz yemeklere ve daha neseli dostlara sigintyorlardi (Anar, 2019: 90).

Edebiyat ve mekan arasindaki iliski gegmis donemlerden bugiine siiregelen bir bagintiya isaret eder. “Edebiyat
yapitlarinda olaylar, yasanti ve hikaye siirekli mekan iizerinden ele alinir ve adeta mekana bagimlidir” (Abdula
& Aygen, 2022: 407). Mekan tasarlama disiplinleri ve edebiyat ara kesitinde dil unsuru ile karsilasilir.
Varliklarimi farkli disipliner terminolojiler kullanarak siirdiiren bu alanlar mekan iizerinden duygu ve
diislinceleri aktarma ortak paydasinda bulusurlar. Yazili ifadeler araciligiyla alimlayici 6znenin zihninde
mekéansal bir imge yaratirlar (Serin Giiner & Gokmen, 2020: 1724). Diger taraftan edebi okumalarin
tasarlayiciya kullanici-mekan bagintisinda olusabilecek algi, deneyim, his ve davranislart 6ngérme ve bu
girdileri imgeleyebilme hususunda faydalar1 da bulunmaktadir (K6seoglu, 2022: 40). Bu yo0niiyle
degerlendirildiginde denilebilir ki edebiyat, tasarlama edimi i¢in bir deneyim ve enformel 6grenme alanidir.

Giindelik hayatta siklikla goriintii kelimesi yerine de kullanilan imge; bireyin herhangi bir nesneye, olaya veya
mekana ait zihin ortamindaki tasavvurudur. Tasarim siirecinde baglam, ¢evre gibi verilerle beslenen ve sezgisel
olarak meydana getirilen imge soyut bir nitelige sahiptir. Bu soyut imge, Segilen temsil yontemi ile
somutlastirilarak fiziksel diinyaya aktarilir. Imgenin somutlastirilma islemi icin faydalanilabilecek
yontemlerinden biri de istemcilerin kullanilmasidir (Yildirrm & Kavut, 2024: 189-190). Istem (prompt)
kullanimi yapay zekanin bir alt kolu olarak goriilen iiretken yapay zeka yaklasimindan faydalanir. Model
arayiizlerinde istem kullanimui ile zihinsel imge sozciik temelli komutlar araciligiyla iki boyutlu gorsel
temsillere doniistiiriilebilir. Istem ile goriintii olusturmak tasarlama eylemindeki eskiz ¢izme, modelleme ve
dijital modele malzeme-doku atamalart ile 1s1k ayarlamalari yapilarak goriintiiniin islenmesi gibi somutlastirma
yaklasimlarina nazaran daha yeni bir alandir. Uretken yapay zekanm bir diger dikkat cekici kullanim alan1 ise
goriintiiden goriintiiye doniisim saglayan araglardir. Bu tiir araglarda girdi olarak gorseller, eskizler,
modellenmis mekanlarin 2B goériintiileri kullanilabilmektedir. Cikt1 olarak ise ti¢ boyutlu tasarimlardaki
gercgekeilikte imajlar elde edilmesi miimkiindiir.

Alanyazinda mekan 6zelinde metinden goriintiiye doniisiim saglayan modelleri farkli agilardan arastirma
nesnesi olarak konu edinen birgok ¢alisma (Enjellina vd., 2023; Radhakrishnan, 2023; Hoser & K6ymen, 2023;
Hegazy & Saleh, 2023; Atalay, 2023) vardir. Metinden goriintiiye yapay zeka modellerinin tasarim fikirleri ve
konsept alternatifleri olusturma siirecine katkilarina isaret eden calismalar (Hoser & Koymen, 2023: 282)
literatiirde olmasma karsin, goriintiiden goriintiiye donisiimiin aragtirma nesnesi olarak incelenmesi ve
yontemin katki, fayda, zorluk ve eksikliklerine dikkat cekilmesi aragtirmanin 6zglin yoniidiir. Mekan
tasariminda yerlesim kararlar1 tamamlanmis/modellenmis proje iizerinde iiretken yapay zekalarla ¢calismanin
potansiyelleri ise arastirma motivasyonunu olusturur. Bu arastirmayla yapay zeka sistemlerinin yalnizca
kavramsal tasarim siirecinde konsept ve fikir alternatifleri iiretiminde degil, yerlesim kararlari tamamlandiktan
sonra yani tasarimin ilerleyen evrelerine de gorsellestirme ve sunum agisindan tasarimcilara faydalari
sorgulanmaktadir. Arastirma amaci, yontemi, kapsami ve sonucuna dair akis diyagrami Gorsel 1°de
gorlilmektedir.

Amac Ydntem Kapsam

isma  dlgiit  drneklemesiyle  belirlenmis
modellerin incelenmesini kapsar.

~Zihinsel imgeyi mekan tasanmi dzelinde irdelemek H ~Nicel rma yéntemi: Veri tabanlan ve arama

orintiiden  goriintiiye  daénigim  saglayan

3 R strma  yontemi Icerik  analizi.
Ha- delle elde edilen girsel giktilan ve model

arayiizlerinin igerik analizine tabi tutulmasi

modellerin_ zihinsel imgeyi fasvir surecine olas

Gorsel 1. Aragtirma akig diyagrami
Uretken Yapay Zeka Yaklasim

Calismanin kavramsal cercevesini olusturan iiretken yapay zeka yapay zekd semsiye teriminin alt
kiimelerindendir. “Yapay zeka; insan zekasini modelleyebilmek adina insan gibi akil yiiriitme, anlam ¢ikartma,
genelleme yapabilme, gecmis deneyimleriyle 6grenebilme gibi yetileri bir bilgisayara ya da makineye
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kazandirabilmektir” (Y1lmaz, 2019: 1). insanin biligsel 6zelliklerini odagina alan yapay zeka kavramu ve iliskili
oldugu makine Ogrenmesi, derin 6grenme ile liretken yapay zeka arasindaki baglanti bir Venn gemasi
araciligiyla ifade edilebilir (Gorsel 2).

Yapay'
Sembolik

Genetik Akl Yiritme
Algoritmalar

Derin Ogrenme

Kompleks veri
yonetimi

Horal aglar
(ANN, NN, G, GAN)

Yapdanairimarmis
ine1 modaller veri islame

Dotyrusal olmaya
- n ligkiler
Uretken Yapay Zeka

Gorsel 2. Yapay zeka ve alt kiimelerinin teknolojiler (sol) ve uygulamalar (sag) kapsaminda iliskisel ifadesi

Makine 6grenmesi makinenin verilerden 6grendigi bir yaklasim benimser. Verilerin etiketlenmis olma
durumuna gore ayrigan denetimli, denetimsiz ve yar1 denetimli 6grenme modellerinden faydalanir. Denetimli
ogrenmede (supervised learning), algoritmalar etiketlenmis veri kiimeleriyle egitilerek yeni verilere iliskin
sonucglarin tahmin edilmesi hedeflenir. Verilerin kategorize edildigi siniflandirma ve bagimli ve bagimsiz
degiskenler arasindaki iliskinin incelendigi regresyon islemlerine kullanilir. Denetimsiz 6grenme
(unsupervised learning) isleminde, etiketlenmemis veriler analiz edilir ve aralarindaki Oriintli ¢6ziimlenerek
veriler gruplandirilir. Bilyiik veri yiginlarindan i¢gérii elde etmek amaciyla kullanilan yaklagimdan kiimeleme,
iliskilendirme ve boyut azaltma gibi islemlerden faydalanilir. Yari denetimli 6grenme (Semi-supervised
learning) ise hem etiketli hem de etiketsiz verilerin olusturdugu veri kiimelerini kullanir (Delua, 2021). Makine
Ogrenmesinin bir alt kiimesi olan “derin 6grenme, karmagik gdrevlerin ve biiyiik veri setlerinin iglenmesi
gereken problemlerde, yapay sinir aglarini kullanan bir makine 6grenmesi yontemidir” (Yagdir Celiker vd.,
2020: 72). Yapay sinir aglart (ANN-Artificial Neural Networks) ise insan beynini temel almaktadir. Yapisal
olarak tek yonde hareket eden ileri beslemeli diigiim katmanlarindan olugmaktadir (Hardesty, 2017).

Uretken yapay zeka ise derin dgrenmenin yeni igerik olusturmaya odaklanan bir alt alanidir. Bu tiir modeller
metin, goriintii, ses, video gibi verilerle beslenir. Uretken yapay zeka modelleri veriler arasindaki iliskileri
yapay sinir ag1 aracihgiyla 6grenir. “Uretken modellerde hedef, mevcut veri setine yakin sentetik drnekler
iiretmektir; diger bir deyisle, verilen bir veri setindeki 6rneklerin tiiretildigi dagilimi 6grenip bu dagilimdan
yeni Ornekler tiretmektir” (Gozet vd., 2023: 32). Yaygin olarak iiretken ¢ekismeli ag (GAN-Generative
Adversarial Networks), varyasyonel otomatik kodlayic1 (VAE- Variational Auto Encoder) ve difiizyon modeli
(6rnegin Midjourney, Dall-E, Stable Diffusion) gibi iiretken yapay zeka modelleri kullanilir (Cheigh, 2023).
Uretken yapay zekd modelleri girdi olarak kullandig1 veri tiirlerine gore; metinden-goriintiiye, metinden-sese,
metinden-videoya ve metinden-3B’ye olarak farkli basliklar altinda kategorize edilebilir (Gozalo-Brizuela &
Garrido-Merchan, 2023: 3) (Gorsel 3).

{ Metinden goriintiiye (text-to-image) ] [ Metinden sese (text-to-audio) J [ Metindenvideuya(text—tu—uideu]J [ Metinden 3B'ye (text-to-30) J

{ "DAL-E2 . [StableDiffusion! i i | AudiolM:  [Whisper! } { [Phemaki |  [Soundify i | | Dreamfusion Magic3D & :

Metinden-goriintiiye ¢eviri modelleriyle metinsel agiklamalardan gorsel temsiller meydana getirilir. Metinden-
sese donlisiim modellerinde giris verisi metin istemi iken ¢ikis sestir. Metinden-videoya ¢eviri modelinde istem
araciligryla video olusturulur. Tasarim disiplinleri i¢in gelecek vaat eden metinden-3B modelinde ise ii¢
boyutlu nesneler elde edilir. Metinden goriintiiye doniisim ve goriintiiden goriintiiye doniisiim modelleri
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tasarim alaninda on plana ¢ikmaktadir. Bu modeller agiklanmadan 6nce algoritma ve yapay zekd modeli
kavramlarina deginmek modellerin altinda yatan kurguyu anlayabilmek adina 6nemlidir. Bir algoritma,
belirlenmis bir amaci gergeklestirmek icin tanimlanmig islem prosediirleridir. Yapay zeka modelleri ise
orintiileri taniyarak insan miidahalesi olmadan kararlar alabilen yapilardir. Model, algoritmalarin veri
kiimesiyle egitilmesi sonucu elde edilir. Dolayistyla veri girislerine uygulanan algoritmalar yapay zeka
modelinin ¢alisma mantigini ifade eder (IBM, t.y.).

Metinden Gériintitye Doniisiim Modelleri

Metinden goriintiiye doniisiimiin temelinde goriintiilerin metin agiklamalariyla iligkilendirildigi veri kiimeleri
vardir (Horvath & Pouliou, 2024: 595). Metinden goriintiiye iiretim modelleri etiketlenmis verileri kullanarak
metin agiklamalarindan olusan girdiden bu agiklamalara uygun gorsel ¢iktilar dretilir. Metin istemlerinin
anlasilmasi igin Dogal Dil isleme (NLP-Natural Language Processing) modelinden faydalanilir. NLP modeli
giris metnini olusturan kelimeleri her bir koordinatinin bu kelimelerin anlamini ve baglammi temsil ettigi
vektorlere doniistiiriir. Bu bilgiler goriintiiyli olusturacak bilesenlerin nasil etkilesime girecegi konusunda yol
gostericidir (Altexsoft, 2023). NLP tekniklerinin VAE veya GAN gibi goriintii olusturucu modellerle birlegimi,
metinden goriintliye donilisiimii gergeklestirir (Dominguez, 2023).

Goriintiiden Goriintiiye Doniisiim Modelleri

Gorintiiden gorintiiye donilisiim modellerinde gorsel bir girdiden hedeflenen amaca yonelik yeni bir gorsel
cikt1 elde edilir. Bu hedefler girdi gorselinin baglamina uygun tamamlanmasi, bir gorselin stilinin bagka bir
gorsele aktarimi gibi islemlerdir (Gorsel 4). Bu tiir islemlerde evrisimli sinir agi (CNN-Convolutional Neural
Network) ve iiretken ¢ekismeli ag (GAN) gibi modellerden faydalanilir.

. b c a . '
3 3
<
-l
> sl 8
-
t t * ¢ t
f

i
Gorsel 4. Evrisimli sinir ag1 (CNN) ile stil aktarimi siireci

Evrisimli sinir ag1 mimarisinde stil ve igerik igin referans olan gorseller katmanlar boyunca yeniden
yapilandirilarak ¢ikt1 goriintiisii elde edilir. (Gatys vd., 2015: 3). Hedef stilin gorsele aktarimi bu yolla miimkiin
olur. Uretken cekismeli aglar araciligiyla gerceklestirilen goriintiiden goriintiiye doniisiim ise denetimli ve
denetimsiz olmak iizere iki ana baglikta incelenebilir. Denetimli doniisiim yonlii ve ¢ift yonli doniisiim olmak
iizere iki ana basliga ayrilir. Yaygin kullanilan Pix2Pix yonlii doniisiim sinifina aittir. Denetimsiz doniisiim ise
dongiisel tutarlilik, otoenkoder tabanli ve ¢Oziilmiis temsil olmak {izere {i¢ ana baglikta siniflandirilir. Yine
yaygin kullanilan CycleGAN dongiisel tutarlilik sinifindandir (Altun & Talu, 2021: 55).

YONTEM

Arastirmanin temel amaci iiretken yapay zekanin mekan tasarimiyla iliskisini imge temsili baglaminda
incelemektir. Mekén temsil siirecine goriintiiden gdriintiiye doniisiim saglayan araclarin olast katkilarimi
sorgulamak ve goriintiiden animasyona, goriintiiden miizige, goriintiiden modele dontisiim gibi farkl tiretken
yapay zeka yaklasimlarinin birer aktor olarak mekan temsili stirecinde yer aldig1 bir akis semasi gelistirmektir.
Bu dogrultuda “liretken yapay zekanin goriintiiden goriintliye [img2img] doniisiim saglayan mekan tasarimina
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yonelik modellerinin kullamim imkanlar1, potansiyel faydalari, zorluklari, varsa eksiklikleri nelerdir” ve
“liretken yapay zekanin farkli kullanimlari [goriintiiden-animasyona, goriintiden-miizige, goriintiiden-modele]
mekanin ¢oklu duyusal sunumu i¢in ne gibi olanaklar tanir” arastirma sorulari 6ne siiriilmiistiir. Caligmanin
yiiriitilmesinde nicel arastirma ydntemlerinden tarama, nitel aragtirma yontemlerinden igerik analizi
kullanilmigtir. Nitel 6rneklemede amag genel evren hakkinda bilgi edinmek ve érneklem araciligiyla evrene
dair genellemeler yapmak degil, probleminin anlagilmasina katki saglayacak érnekleme erigmektir (Creswell,
2021: 81). Oncelikle literatiirde metinden goriintiiye doniisiim, goriintiiden goriintiiye doniisiim ve i¢ mekan
tasariminda iiretken goriintii isleme araglar1 kavramlari arastirilmistir. Ic mekan tasarimi 6zelinde goriintiiden
gorlintiiye donilisiim saglayan modellere erisebilmek igin kullanilabilecek anahtar kelimeler arastirilmistir.
Evrensel drneklere ulagabilmek amaci ile kelime arastirmasi Ingilizce dilindeki kelimelerle siirlandirilmistr.
Anahtar kelimeler: “Al render tools for interior design, creative design variations, interior design renders with
generative Al, Al visualization software, 3D model to render, generative Al render, Al powered visualization,
Al render engine, Al 3D rendering, Al tool for interior architecture, Al powered 3D rendering tool,
photorealistic Al render” olarak belirlenmistir. Tarama eylemi bu anahtar kelimelerin simirhiliginda
gerceklestirilmistir. Modeller hem akademik ortamlarda hem de sektdr ozelinde gelistirilebildiginden
aragtirma her iki alanin kullandig1 indeksler ve arama motorlar1 kapsaminda genisletilmistir. Google Chrome,
Microsoft Edge gibi farkli arama motorlarinin yan1 sira Google Akademik ve WOS gibi akademik yayinlarin
dizinlendigi veri tabanlar1 iizerinden anahtar kelimelerle taramalar yapilmustir. Uzerinde c¢alisilabilecek
modellere dair bir veri kiimesi elde edilmistir. Aragtirmanin genel evreni iiretken tasarim modelleri, aragtirma
evreni ise mekan tasarimina yonelik tiretken tasarim modelleridir. Yapay zeka modellerinin belirlenmesinde
nitel Ornekleme yaklasimlarindan o0lgiit Orneklemesinden yararlanilmistir. Veri kiimesi iizerinde
gerceklestirilen pilot denemeler ve incelemelerde modellerin resmi web siteleri iizerinden araylizleri
deneyimlenmistir. Bu tiir yapay zeka modellerinin internet {izerinden kullanilabildigi gibi bazi modellerin 3B
modelleme yazilim arayiizlerinde eklenti (plugin) olarak deneyimlenebilecegi tespit edilmistir. Calisma web
tabanli deneyim sunan araglarla sinirlandirilmistir. Bu deneyim sonucu i¢ mekan tasarimina yonelik olma, web
iizerinden erigsim, goriintli yilikleyebilme [img2img doniisiimii], gbriintii en boy oranina miidahale etmeme,
istem girebilme, iicretsiz erisim ve filigransiz gorsel ¢ikt1 secim olgiitleri belirlenmistir. Olgiitlere uygun
modeller ayristirilirken 6l¢iit dist modeller kapsam dis1 birakilmistir. Veri tabanlar1 ve arama motorlarindaki
arama-ayristirma siireci sonucunda drnekleme erisilerek ¢alismanin sinirlari ¢izilmistir (Gorsel 5).

ARASTIRMA SORULARI

zekdmin goruntiden garintiiye [image2image] donisiim saglayan mekan tasarimina yonelik araglarinin kullamim imkénlan, potansiyel faydalan,

«+ Uretken yapay zekanin farkli kullanimlan [metinden-gériintiiye, ses, video, model] mekdnin géirsel ve isitsel sunumu igin ne gibi olanaklar tanir?

Alanyazin Arastirmasi Secim Siireci Verilerin Toplanmasi ve [dziimlenmesi

= Istem ve negatif istemlerin belirlenmes|
Uretken Tasarim

Metinden-giriintiiye iiretken tasarim

Goriintiiden-goriintiiye iretken tasanm

Olgiit Orneklemesi

g \ min Od
E Ig Mimarlk uretken goriintu isleme (render) H . .
% araglan . H ' . = P amlarnn deneyimlenmesi (istemler ve varsayilan
g H H . *  ayarlar aracligyla
= « Al render tools for Interior Design : E i a = Garsel giktilarinin dretimi ve toplanmasi
< i + Iglerinden bir adet garselin segim
= = Olgttlere uygun programlarin ayrigtiniimas
& | et . ] . yon, miizik ve model yapan
. + 3D model to re! : o . . I | R
) + Genera Al render H a genel tarama (erigilen darde
= enera - v yimlenmes
& ualization =
o = n on y i yapa
N 2 z amalar uygulamalar ilama
5 or Interior Architecture v
+ Al powered 3D rendering tool : 2 :
E « Photorealistic Al rende . e Olgiit dii uygulamalarin kapsam digi birakilmas) %
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S Fotograft fel la el
Il edileme
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Gorsel 5. Arastirma metodolojisi
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Calismada mekan tasvirlerinin imgesel degeri ile on plana c¢ikan Puslu Kitalar Atlasi adli eserden
faydalamlmistir. Cagdas Tiirk Edebiyati'min kiiltlesmis yapitlar arasina giren eser, Ihsan Oktay Anar’im ilk
romani olarak 1995 yilinda literatiire kazandirilmistir. Eserin imgesel degeri Ilban Ertem tarafindan fark
edilerek (2015: 311) bes yillik bir g¢aligmanin sonucunda resimli romana uyarlanmis, edebi anlati
gorsellestirilmistir.

Puslu Kitalar Atlasi anlat1 6rgiisiinde siklikla miiphemlik unsuruna yer verilen postmodern roman tiiriindedir
(Sinsoysal & Arslan, 2022: 278). Eser ¢ok katmanli yapisiyla dikkat ¢eker. Yararlandigi fantastik dgeler,
masal, destan ve menkibe gibi tabiatiistii kuvvetlerle yliziinii kurmaca olana g¢evirirken verdigi bilimsel ve
felsefi referanslarla sinirlar1 bulaniklastinr (Yildiz, 2022: 629). Kendi 6z-bilinglerinden yoksun, yazarin
bilincinin birer uzantis1 olarak romanda yer alan kahramanlar1 (Atay, 2019: 163) Biinyamin, Uzun Ihsan
Efendi, Alibaz, eski kilise zangocu Vardapet, dilenciler kethiidas1 Hinziryedi, Venedik balyosunun eski katibi
Kubelik ve Teskilat-1 Istihbarat-1 Hiimayun’un son biiyiik efendisi Ebrehe 17. yiizy1l Kostantiniye’sinde diis
ile gercek ve uyku ile uyaniklik arasindaki ¢atismay1 hem gergek hem de kurmaca mekanlarda sorgulatir.

3B model gorselleri igin Thsan Oktay Anar’in eseri birinci yazar tarafindan okunmustur. Okuma siirecinde
giiclii bir zihinsel imge yarattigi gozlemlenen Ebrehe Evi-Biinyamin Odasi lizerinde calisilmak tizere
secilmigtir. Ebrehe Evi-Biinyamin Odasi birinci yazar tarafindan SketchUp isimli 3B modelleme programinda
modellenmistir.— Materyal ve doku atamalar1 yapilmadan 1sik ayarlamalar1 gergeklestirilerek 2B c¢iktilar
olusturulmustur (Gorsel 6).

Model Bakis Agilan

Gorsel 6. Ebrehe evi-Biinyamin odast model galigmasi

Istem ve negatif istemler 6rneklem modellerinin arayiizlerinin incelenmesi ve ¢alisma konusu ile mekéana dair
istekler g6z 6niinde bulundurularak belirlenmistir. Mekan gorselleri kullanilarak modeller araciligiyla varyant
iretim deneyleri gerceklestirilmistir. Denemelerin esit sartlarda gerceklesebilmesi adina modellerin
olabildigince varsayilan ayarlarinda kullanilmasina dikkat edilmistir. istem disinda yonlendirme yapmaktan
kacinilmakla birlikte baz1 uygulamalarda mahal bilgisi ve tasarim dili gibi bilgilerinin ¢ikt1 eldesinde elzem
oldugu goriilmiistiir. Bu tiir zaruri bilgiler i¢in tutarli secimler yapilmasina 6zen gosterilmistir. Gorsel ¢iktilar
icerik analizine tabi tutulmustur. Elde edilen gorsellerden biri segilerek siire¢ devam ettirilmistir. Goriintiiden
animasyona, goriintiiden miizige, gorlintliden modele doniisiim yapan erisilen dorder adet model
deneyimlenmistir. Goriintiiden model iiretiminde anlamli bir ¢ikti elde edilememistir. Animasyon
modellerinden LeiaPix, miizik modellerinden Soundgen.io uygun goriilerek elde edilen ¢iktilar bir video haline
doniistiirilmistiir. Video QR kodu araciliiyla web ortamina aktarilmistir. Modellerden elde edilen ¢iktilar
iizerinden ise mekan temsili ve iiretken yapay zeka arasindaki iligkiler biitiinii gosterilmeye calisilmistir.

BULGULAR

Orneklemi olusturan; mnml.ai (I), visoid (II), maket.ai (III), promeai (IV), visualizee.ai (V), architectrender
(VD), airender.studio (VII), getimg.ai (VIII), archivinci (IX), lookx.ai (X) isimli modeller ¢alisma igerisinde
Romen rakamlart karsiliklariyla anilacaktir. Siirecte fotorealistik goriintiiler olusturmak Oncelenmemistir.
Girdi olarak kullanilan gorsellerin geometri tutarliliginin saglanmasi karsiliginda hangi diizeyde ciktilar elde
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edilebilecegi sorgulanmistir. Burada geometrik tutarlilik olarak kastedilen goriintii i¢eriginin ayni kalmasina
karsin yalnizca malzeme degisimlerinin gergeklesmesidir. Elde edilen veriler tablolastiriimistir (Tablo 1).

Tablo 1. Modellerden elde edilen g¢iktilar
_j.’l! fy 55 w ) 5 g

Ana gorseller

Model arayiizleri incelendiginde ilk adimda farkli siniflandirma yaklagimlarindan faydalanildig: goriilmiistiir.
Bazilarinda i¢ mekdn ve dis cephe gibi temel bir ayrim mevcuttur (VI, VII). Bu kategorilere kusbakis: (11) ve
master plan (IX) gibi tiglinciil birer alt baslik ekleyenler oldugu gibi el ¢izimi ve karalamalar1 islenmis
goriintiilere doniistiirebilen eskiz, tasarima boélgesel miidahalelere olanak saglayan tuval, master plan, peyzaj,
metin istemi ile goriintii olusturulabilen hayal etmek ve proje anahtar kelimeleriyle kavramsal yaklasim metni
iiretebilen konsept olusturucu (1) gibi farkli araglarla gesitlendirenler de bulunmaktadir. /¢ mimari tasarim,
mimari tasarim, e-ticaret tasarimi ve oyun & anime tasarimi (IV) gibi farkli disiplinler i¢in 6zellestirmeler
gbzlemlenebilirken, benzeri herhangi bir alt stniflandirmanin olmadig1 modeller da vardir (V).

Yapilacak gorsellestirme tipi gériintii araglar: Ve video araglari (X) temel bagliklarina ayrilabilirken; meveut
kat plani ile veya sifirdan yapay zeka araciliiyla olusturulabilen plan, i¢/dis mekan bilgisi ve malzeme
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secimleriyle gorsel iireten gorsellestirme ve yiiklenen gorseli degistiren yeniden bigcimlendirme ile render (111)
gibi daha detayli ayrimlarla karsilasilabilmektedir. Diger taraftan metinden goriintiiye doniisiim saglayan Al
olusturucu, goriintiiden videoya, goriintii diizenleyici, 6zellesmis yapay zekd modellerinin yaratilabildigi
DreamBooth, sinirsiz bir ¢aligma alani sunan Al kanvas ve ger¢ek zamanli olusturucu (VIII) gibi farkli
yaklagimlarin tek bir araylizde deneyimlenebilmesi miimkiindiir.

Ikinci adimda secim gerektiren arayiizlerde render, ic mimari tasarim, goriintii diizenleyici Ve gériintii araglar
alt basliklar1 segilmistir. Render bashginda 3B dis cephe, 3B i¢c mekdn, 2B gdriiniis, renkli kat plani gibi farkli
temsil yaklasimlart mevcuttur (I11). I¢ mimari tasarim ifadesinin yer aldig1 arayiizde gériintii iiretimi, goriintii
diizenleme ve video alt bagliklari ile karsilasiir (IV). Gériintii diizenleyici baghiginda inpaint, eskizden
goriintiiye, goriintii harmanlama, arka plan degigimi, olusturmak, yeniden sekillendirmek (VIII) vardir.
Goriintii araglart ise goriintii tiretimi Ve diizenleme alt bagliklarina ayrilir (X).

Yazilan olumlu istem gorsele nelerin dahil edilecegine isaret ederken olumsuz istem ise kapsam disi
birakilacak Ggeleri tasvir eder. Cogunlukla her iki istem tiiri de girilebilmekle birlikte (I, 11, V, VIII, IX, X)
bazi arayiizlerde (VI) sadece pozitif istem kullanimina olanak saglandigi goriilmiistiir. Modellerde istem
sozdizimine dair bilgilendirmeler mevcuttur (II, V). Istem sdzliigii; monokrom, nétral gibi renk semalart,
Iskandinav, Modern gibi tasarim stilleri, Kilise, hastane gibi tasarim tipi bilgileri, ¢61, orman, sehir gibi ortam
bilgileri, yapay, dogal, soft gibi aydinlatma verileri, sabah giindogumu, gece vakti gibi giiniin zamanlar: ve i¢
mekan, &n cephe gibi perspektif ana basliklarma isaret etmektedir (V). Istemin farkli boliimleri
agirliklandirilabilmektedir. Ornegin: “(Ottoman Architecture)++ style, bedroom+, ornamental patterns-" bilgi
isteminde Ottoman Architecture ve bedroom daha fazla, patterns daha az agirliklandirilmaktadir (II).

Omeklemi olusturan tiim yapay zekd modelleri web ortaminda deneyimlenebilmesine karsin SketchUp ve
Rhino gibi yazilimlar i¢in eklenti segenegi sunanlar da mevcuttur (X). Bazilarinda stil referansi olarak ayrica
gorsel yiiklenebilirken (IV, X) bazi arayiizlerde ise renk referansi girilebilecegi goriilmiistiir (V). Tek girdiden
iiretilecek varyasyon sayisi 1 ile 4 arasinda segilebilme (II) veya en az 3 varyasyon olusturulmaktadir (IV). Bu
gibi durumlarda iiretilen gorseller arasindan girdi verisi ile geometrik olarak en fazla oOrtiisenler secilmistir.
Giris goriintiisii i¢in eskiz, kiitlesel, detayli (1) ve 3B kiitlesel, el ¢izimi, realistik fotograf (X) gibi tanimlamalar
istenebilmektedir.

Modellerde goriintii isleme modlar1 bulunmaktadir. Hassas veya benzer ana gorselin geometrisinde kiigiik
degisiklikler yapmaktadir ve render i¢in Onerilmektedir. Diger bir mod dengelidir. Yeniden tasarlama
eylemleri i¢in ise yaratict kullanilir (I, IX). Farkli isimlendirmelerle {i¢ temel islemin cesitlendirildigi 6rnekler
de mevcuttur. Arayiizde yaraticiligin kisith kullanimi olarak ifade edilen kesin, siirece yaraticilik katan ve
taslagin ¢ogunlugunun korunacagi vaadinde bulunan taslak, fotograf ve 3B model girisi i¢in dzellestirilmis
derinlik ve yaraticilik ile agik ayrintilart birlestiren hassasiyet konsepti (IV) bunlardandir. Kesin ve yaratici
basliklarina ozellestirilmis ifadesini ekleyen modeller oldugu gibi (X), arayiizlerinde iki ayr1 render versiyonu
sunan drnekler de mevcuttur (IV). Arayiizlerde yapay zeka modeli segilebildigi gibi (VIII), kullanicinin kendi
modelini egitebilmesine de olanak saglanmakta (X, VIII), ¢ikt1 stilleri realistik, gece, eskiz, suluboya bigiminde
ayrilabilmektedir (I, IT). Cogunlukla modellerin gelismis ayarlar segeneginde tohum bilgisi bulunmaktadir.
Farkli numaralarin goriintiiniin yeni varyasyonlarini iirettigi tohum degeri elle girilebilmekte veya rastgele hale
getirilebilmektedir (I, VII, VI, IX, X). Bir goriintiiniin benzerini Tiiretebilmek i¢in ayni tohum
kullanilabilmektedir. Gelismis ayarlarda giris goriintiisiiniin ¢ikt1 goriintiisii ile ne kadar harmanlanacagini
belirleyen girdi goriintiisii harmanlamas: ve giris geometrisinden sapma derecesini ifade eden geometrik
ozgiinliik bulunur (11). Bu durumu yaratict mod kontrolii bigiminde ifade edenler varken (I), bos i¢ mekanin
dijital olarak donati yerlesimlerinin yapilmasi anlamina gelen sanal sahneleme (1) ve oldugu gibi olarak islemi
daha uzak iki ucta ele alanlar da vardir (VI). Daha basitlesmis siniflandirmalar girig goriintiisiiyle hizalanmis
hassas ¢ikt1 olarak render ve yaratici sonuglarin istemle uyumlu hale getirildigi yeniden tasarlamak (VII)
ifadelerinde goriilebilir. Istemin goriintiiye etkisi ise yonlendirme élgegi (V, VIII) aracihigiyla kontrol
edilebilmektedir. Incelemelerden elde edilen bulgular Tablo 2 {izerinde goriilebilmektedir.
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Tablo 2. Model incelemelerinden elde edilen bulgular

PA

Model Olanaklar

Mnml.ai

Visoid

Maket.ai

Promeai

Visualizee.ai

Architectrend

Airender.stud

Getimg.ai

Archivinci

Lookx.ai

Ic mekan, dis cephe

Kusbakisi

Master plan

Eskiz, tuval, peyzaj, hayal etmek, konsept olusturucu

I¢c mimari tasarim, mimari tasarim, e-ticaret tasarimu,
Oyun&anime tasarimi

Siniflandirma yok

Goriintii araglar1 ve video araclari

Plan, gorsellestirme, yeniden bigimlendirme, render

Al olusturucu, goriintiiden videoya, goriintii diizenleyici,
DreamBooth, Al kanvas, gercek zamanli olusturucu

Render: 3B dis cephe, 3B i¢ mekan, 2B goriiniis, renkli kat plan

I¢ Mimari Tasarim: Goriintii iiretimi, goriintii diizenleme, video

Goriintii diizenleyici: Inpaint, eskizden goriintiiye, goriintii
harmanlama, arka plan degisim, olusturmak, yeniden
sekillendirmek

Goriintii araclart: Goriintii {iretimi, diizenleme

Olumlu ve olumsuz istem girisi

Yalnizca olumlu istem girisi

Model arayiizlerinde istem s6zdizimine dair bilgilendirme

Istem basliklar1: Renk semalar1, tasarim stilleri, tasarim tipi,
ortam, aydinlatma, giiniin zamanlari, perspektif

Istemin farkli boliimlerinin agirliklandirilabilmesi

SketchUp ve Rhino yazilimlari igin eklenti secenegi

Stil referansi i¢in gorsel yiiklenebilme

Renk referansi i¢in gorsel yiikleyebilme

Tek girdiden iiretilebilecek varyasyon sayisi 1-4 adet arasinda
secilebilme

En az 3 varyasyon olusturabilme

Girdi goriintiisii i¢in tanimlama se¢enegi: Eskiz, kiitlesel, detayli

Girdi goriintiisii i¢in tanimlama: 3B kiitlesel, el ¢izimi, realistik
fotograf

Goriintii isleme modlari: Hassas, benzer, dengeli, yaratic

Goriintli igleme modlari: Kesin, taslak, derinlik, hassasiyet
konsepti

Goriintii isleme modlari: Kesin, yaratici, 6zellestirilmis

Goriintii isleme modlari: Kesin, yaratici

Yapay zekd modeli se¢imi

Kullanicinin kendi yapay zekd modelini egitebilmesi

Cikt stil secimi: Realistik, gece, suluboya

Tohum degerinin elle girilebilmesi veya rastgele hale
getirilebilmesi

Girdi goriintiisii harmanlamasi ve geometrik 6zgiinliik

Yaratict mod kontrolii

Sanal sahneleme

Oldugu gibi

Render, yeniden tasarlamak

Yonlendirme 6lgegi

Gorsel ciktilar incelendiginde ¢ogunlukla geometrik tutarliligin korundugu gézlemlenmekle birlikte geometrik
olarak girdiden farklilasan (III, VI, IX) ve konu ile bag1 zay1f (111, IX) gorsel ¢iktilar da tespit edilmistir (Tablo

3).
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Tablo 3. Geometrik olarak girdiden farklilagan ve konu ile bagi zayif gorsel ¢ikt1 6rnekleri

Konu ile bag1 zayif ve geometrik olarak girdiden Ana gorsel
farklilagan ¢iktilar

Denemelerin esit sartlarda gergeklesebilmesi adina modeller olabildigince varsayilan ayarlarinda
kullanilmigtir. Oda tipi, tasarim dili, aydinhik tiirii, malzeme gibi se¢imler yapilmadan gorsel ¢ikti
alinabiliyorsa islem bu sekilde gergeklestirilmistir. Benzeri durumlarda arayilizde de istem girilemediginde
sonug olarak istenilenden farkli tasarim dilinde bir sonuca erisilmistir (III). Stil ve mahal verileri girilmeden
gorsel iretilemeyen modellerle de karsilagilmistir. Varsayilan stil Modern iken digerleri Minimalist,
Profesyonel, Tropikal, Vintage, Endiistriyel, Neoklasik basliklarinda g¢esitlenmektedir. Caligma siirecinde
¢iktiy1 olumsuz olarak en az etkileyeceginin diistiniildiigii Profesyonel bashig: segilmistir (VI).

Oda tipi ve render stili se¢imi yapilmadan goriintii olusturmayan modelde stil olarak: Minimalist Modernizm,
Avrupa Zarafeti, Cagdas Dogu, Karanlik Atmosfer gibi segenekler sunuldugu gorilmis, Karanlik Atmosfer
secilmistir (Tablo 4a). Gosterge panelinden ¢iktilar incelendiginde istemde “A high-resolution photograph of
a modern Bedroom” ifadesinin yer aldig1, oda tipinin ise apartman yapist olarak gectigi bulgulanmistir (Tablo
4b). Gorsel ciktilarin 6rneklerden farkli tasarim dilinin bu durumdan kaynaklandig diisiiniilmektedir (IX).

Tablo 4. Archivinci arayiizii (a) ve gorsel ¢iktisi detaylari (b)

Archivinci

Bedroom Modern Architectural AI Design

ORIGINAL IMAGE GENERATED IMAGE |

RENDER MODE:
Interior rendering module

SIMILARITY LEVEL:
Precise

PROMPT:
A high-resolution photograph of a modern Bedroom, Ottoman Architecture style, bedroom, ornamental
patterns, rich colors, realistic lighting, historical details, cinematic composition, highly detailed, high
resolution.

NEGATIVE PROMPT
Pixelated, grainy, muddy colors, lack of detail, low resolution, uninteresting composition, unnatural
lighting, cartoonish style, unrealistic proportions.

ROOM TYPE
Apartment building
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Goriintiiden animasyon yapan modeller deneyimlendiginde hizli hareketlerde videoda derinlik bozulmalari
yasandigi gorlilmiistiir. Segilen model araciligiyla video ¢iktisi {iretilirken bu sebeple daha yavas bir diizen
secimi gergeklestirilmistir. Gorlintii-miizik doniisiimii mekan tasarimi disiplinlerinde siiregelen tartigmalara ve
bilimsel ¢aligmalara konu olan dikkat ¢ekici bir aragtirma alanidir. Johann Wolfgang Von Goethe’ye atfedilen
“Mimari donmus miiziktir ve miizik akan mimari” savi ile desteklenen bu yaklagimda her iki disiplinin
sayisallastirilarak birbirine déniistiiriilebilirligi sorgulanmaktadir. Uretken yapay zekdnm bugiin geldigi
noktada mekana ait bir miizik olusturmak miimkiin goriinmektedir. Goriintiden miizik donisiimii igin
belirlenmis model olan Soungen.io segilen gorsel ¢iktr ile deneyimlendiginde arayiizde goriintiiniin metin
istemi yazmak i¢in kullanildigir ve doniisiimiin bu ¢ikti iizerinden gergeklestirildigi bulgulanmistir. Siiregte
miizik tiirleri, enstriimanlar, miizik kiiltiir ve donemleri ile ritim degeri gibi konularda bilgi sahibi olmanin
iiretim degerini olumlu yonde etkileyebilecegi goriilmiistiir (Gorsel 7).
Q@

White, Elegant, Orna
6]

Ottoman, White, Calm, Dreamy

fpay Octornan, White, Cal

il Re-Generate Music (15

Gorsel 7. Arastirma i¢in segilen goriintiiden miizige doniisiim saglayan Soundgen.io arayiizii

Goriintii-model doniisiimiinde anlamli bir sonug elde edilememistir. Daha optimize sonuglar elde etmek igin
girdi imajimna dair yonergelerde karmasik arka planlardan uzak durulmasi, tek nesne igerme, beyaz arka plan
gibi Oneriler (meshy.ai, t.y.) bu tip uygulamalarin heniiz i¢ mekan modellemeleri i¢in yeterli olmadigini
diistindiirmektedir.

SONUC

Yapilan bu calismada “iiretken yapay zekéanin goriintiiden goriintiiye [img2img] doniisiim saglayan mekan
tasarimina yonelik modellerinin kullanim imkéanlari, potansiyel faydalari, zorluklari, varsa eksiklikleri
nelerdir” ve “lretken yapay zekanin farkli kullanimlar [goriintiiden-animasyona, goriintiiden-miizige,
gorlintiiden-modele] mekanin ¢oklu duyusal sunumu icin ne gibi olanaklar tanir” arastirma sorulari
cevaplanmaya calisilmistir. Literatiirdeki benzer ¢alismalarda tasarimin erken evreleri i¢in Onerildigi goriilen
yapay zekanin potansiyelleri yapilan bu arastirmada tiretken yapay zeka {izerinden sorgulanmistir. Belirlenen
i¢c mekan sahnesi {izerinden 6rneklem dahilindeki modellerle goriintiiden goriintiiye doniisiim denemeleri
gerceklestirilmistir. Yerlesim kararlar1 sonrasi malzeme ve tasarim dili Onerileri i¢in kullanim yollar
aragtirillmig, bu yolla yapay zekénin kavramsal tasarim siirecinden Oteye gecebilme durumu tartisilmistir.
Incelenen model arayiizlerinde benzesim gosteren dzellikler oldugu gibi farklilasan bircok yon de oldugu
bulgulanmistir. Bu durum model arayiizlerinin ortak dzellikleri ¢ercevesinde siniflandirilmasini zorlagtirmistir.

Arastirmada liretken yapay zek@nin mekanin ¢oklu duyusal sunumu i¢in sagladigi imkanlar kesfedilmeye
caligilmistir. Siirecte iiretken araclara dair farkli tiirde model kullanim olanaklarinin deneyimlenmesiyle bir
akis semast meydana getirilmistir (Gorsel 8). Semada i¢ mekan tasarimi sunumu siireci li¢ evrede ele
alinmaktadir. Bu evreler arastirmada faydalanilan Puslu Kitalar Atlas1 6rnegi ile agiklanmaktadir.
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Gorsel 8. Gorsellestirme siireci i¢in Onerilen farkli liretken yapay zeka yaklasimlarin birer aktor olarak siirecte yer
aldig1 akis semas1 Onerisi

On hazirlik evresinde ChatGPT4 ile konuya dair &n arastirmalar gergeklestirilerek bilgi edinilmesi ve konu
mekan tasvirleri iiretilmesi onerilmektedir. Elde edilen bilgilerin dogrulugu basili ve akademik literatiiriin
taranmasi, ChatGPT4’{in referans verdigi kaynaklarin incelenmesi ile kontrol edilmelidir. Daha sonra yerlesim
kararlar1 tamamlanmis/modellenmis proje iizerinde ¢alisabilmek icin istem yazilacaktir. Istemin stil, mahal,
doku, renk, aydinlatma, detay, kompozisyon, tiir, ¢oziiniirliik bilgilerini icermesi dnerilmektedir. Puslu Kitalar
Atlasi i¢in “Stil: Ottoman architecture style, mahal: bedroom, doku: ornamental patterns, renk: rich colors,
aydinlatma: realistic lighting, detay: historical details, kompozisyon: cinematic composition, tiir: highly
detailed, ¢oziiniirliikk: high resolution” istemi yazilmistir. Negatif istem igin genel bir sablon olusturulmus,
“Pixelated, grainy, muddy colors, lack of detail, low resolution, uninteresting composition, unnatural lighting,
cartoonish style, unrealistic proportions” istemi kullanilmaistir.

Gorsellestirme evresinde yerlesim kararlari tamamlanmis ve modellenmis projenin modellemenin yapildigi
3B ¢izim programindan (bu 6rnek i¢in SketchUp kullanilmistir) 2B gorsellerinin elde edilmesi 6nerilmektedir.
Bu evrede modelin yani sira incelenen program arayiizlerinde de goriildiigii tizere eskiz ve mekan fotografi da
kullanilabilmektedir. Daha sonra gérsellestirme igin segilen model arayiiziine erisim saglanmalidir. Onceden
belirlenmis pozitif ve negatif istemler araciligiyla mekan gorsel ciktilar1 elde edilerek bu ciktilar sunum igin
kullanima hazir hale getirilmelidir.

Sunum evresinde mekan gorsellerinden biri videoya doniistiiriilmek {izere secilmelidir. Doniisiim icin
belirlenmis video modeli arayiiziine erisim saglanarak video ¢iktist elde edilmelidir. Daha sonra videosu elde
edilmis bu gorlintliiniin miizik {iretimi, secili goriintiiden miizik doniisimii yapan model aracilifiyla elde
edilmelidir. Son olarak Gériintiiden elde edilmis video ve miizik birlestirilerek QR kodu araciligiyla sanal
ortama aktarilmalidir. Béylece goriintiiden goriintiiye, goriintiiden animasyona, goriintiiden miizige gibi farkl
iiretken yapay zeka yaklagimlarinin kullanimiyla mekan sunuma hazir hale getirilebilecektir.

Gorsellerdeki perspektif bozulmalar1 ve diger hatalar i¢in bolgesel miidahale araglari kullanildiginda daha
tutarli sonuglar elde etmek miimkiindiir. Denemelerin esit sartlarda gerceklesmesi adina ayni istemler
kullanilmistir fakat farkli istemlerle siireci tekrar etmek, arayiizlerdeki istem kilavuzlarina uygun denemeler
yapmak, stil ve renk referansi segeneklerini kullanmak ve goriintiilerde tanimlanmayan nesnelerin isteme
eklenmesi yoluyla her bir gorsel ¢ikt1 iyilestirilebilecektir. Ayni modellerde islenen mekan c¢iktilar1 arasinda
anlamli bir aykirilik gozlemlenmemistir. Aydinlatma ve renk secimleri aracilifiyla tutarlilik saglandig
bulgulanmistir. Diger taraftan ayni tohum degerinin kullanilmasi yoluyla da bu dil birligini meydana getirmek
miimkiindiir. Calisma icin Onerilebilecek bir diger yaklagim ise Osmanli donem mimarisi i¢ mekanlariyla
egitilmis bir model kullanilmasidir.
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Calisma arayiizlerde gergeklestirilen denemeler temelinde yiiriitiilmiistiir. Elde edilen bulgular incelenen
yapay zeka modellerinin igerdigi verilerle sinirhidir. Erigilen modellerin ise yine veri tabanlar1 ve arama
motorlarinda gerceklesen taramada kullanilan anahtar kelimeler sinirliliginda oldugu unutulmamalidir. Arayiiz
incelemelerinde ise modellerin ardindaki GAN, VAE gibi model mimarileri bilgisine erisilememesi dolayisiyla
bu verinin incelemesi yapilan ¢alismanin kapsami disinda birakilmugtir.

Stirecte metin istemi ve diger kisithiliklar kapsaminda gerceklestirilen bircok deneme sonucu geometrik
tutarlilik ve yaraticilik arasinda ters oranti oldugu goriilmiistiir. Yapilan arastirmada model denemeleri esit
sartlarda gerceklestirilmis olmasina karsin kesif siirecinde pilot denemeler yapilmistir. Bu pilot denemelerde
arayiizlerde yaraticilik olarak adlandirilan bir parametre oldugu goriilmiistiir. Yaraticilik parametresi degeri
artirildiginda goriintii kalitesi gok daha yiiksek sonuglar iiretilebilmekte, fakat modelin i¢eriginden farkli gorsel
ciktilar elde edilmektedir. Yine arayiizlerde bu durum geometrik tutarliliktan sapma olarak tabir edilmektedir.
Bahsi gegen bu problem ¢o6ziimlendigi takdirde iiretken yapay zeka uygulamalarinin kavramsal tasarimin
Otesine gecebilecegi, tasarimel ve tasarima konu Ozne yani igveren arasindaki geri bildirim doéngiilerinin
kisaltilabilecegi diisiiniilmektedir.

Yapilan arastirma tasarim pratigi aktorleri ve bu aktorler arasindaki sinirlarin sorgulandigi giiniimiizde, tasarim
siirecinin sistematize edilmesine dair ¢abalara bir yenisinin eklenmesi olarak kabul edilebilir. Goriintiiden
animasyon ve miizik tiretimi siiregleri disiplinler arasiligin 6nem kazanmakta oldugunu ve tasarim siirecinde
yaklagsmakta olan bir paradigma degisimini diisiindiirmektedir. Web tabanli uygulamalarin kullanimi
yayginlastikc¢a bilgisayar donanimlarinin éneminin azalabilecegi diisiiniilmektedir. incelenen modeller render
alma isleminde oldugu gibi farkli agilardan ayn1 goriintiiyii verebildigi takdirde kullanimlan yayginlagacaktir.
Gelecekteki caligsmalar igin farkli tasarim disiplinleri perspektifinden konuyu kuramsal sorgulamalarla
derinlestirmek, konu hakkindaki mevcut bilgi birikimini ilerletebilecek yeni disiince ve yaklasimlari
sorgulamak ve farkli tasarim disiplinlerinin basat dinamikleriyle konuyu tekrar ele alarak ¢oziimlemeye
calismak Onerilmektedir.
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